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Aone – 阿里巴巴研发平台



Aone大图



Aone Copilot研发助手



Aone Copilot工作区



智能代码评审 智能日志诊断 智能答疑

Aone Copilot应用



Aone Copilot大图
应用入口

产品能力

基础能力

底层依赖



120万+
代码补全

周采纳代码行数

使用数据

95%
用户反馈

提升研发效率

60万+
代码会话

累计采纳代码行

27%
Java采纳率



Aone Copilot - 代码补全



训练数据 模型训练 Prompt增强 评估与改进

代码补全



训练数据



模型训练

如何让模型在合适的位置停止？



代码块切分

通过在模型训练时根据代码块边界进行“挖空”补全，
训练模型在合理位置停止输出。

• 数十种主流语言语法树精细解析

• 高效处理千万级文件训练数据



客户端



Prompt增强

• 代码补全本质上是一道填空题

• 代码不是独立存在的

• 模型不会无中生有

Token有限海量相关文件



Prompt增强



评估与改进

离线评测 ABTest 线上评估



离线评测

评测手段 评测方式 优点 缺点

HumanEval 运行各类HumanEval评测
集

学术界公认指标 跟实际生产中应用的差
异太大

语法正确率 抽取评测集后检查补全
结果的语法正确率

评测比较简单 上限很低

Exact Match&Edit 
Similarity

抽取评测集并标注正确
结果后，检查补全结果
是否一致/编辑距离

比较完善的评测补全效
果

尚无法反映文本不同但
语义相同的写法

全链路复现
抽取仓库的commit，在
插件端回放输入，计算
补全占比

完整端到端的评测，除
了结果质量还考虑到延
时的因素

影响结果的参数较多



ABTEST



指标

采纳率 用户平均采纳行数
1. 不直接跟结果挂钩。

2. 导向单行甚至单词级别的补全。

3. 导向降低展示量的方向。
4. 提高用户的使用成本。

1. 结果指标。

2. 导向”精准的多行补全”。

3. 导向更深刻的代码语义理解。



Aone Copilot - @workspace



@workspace

基于代码库代码片段的向量索引，回答代码库级别的问题



@workspace



@workspace

定位某个具体的功能模块
删库的代码在哪里？
提供某个功能的大致流程
排序打分的大致流程是怎样的？
提供仓库架构的大概描述
这个仓库是做什么的
提供简单任务的代码示例
我想用钉钉发送消息，帮我实现

擅长的 不擅长的
提供某功能的完整链路
删库的代码完整处理链路
提供某功能相关的完整列表
列出仓库中所有的对外API
扫描代码，找到错误
这个仓库里有哪些逻辑错误，都找出来
问题不能直接对应到具体代码的
帮我把jdk从8升级到11



@workspace后续计划

1.提供更多具体场景的能力，比如接口搜索，代码链路解释等。

2.跟业务方合作打磨，支持业务方定制自己的链路。实现任务的编排。

3.支持用户提供自定义的组件库/文档库/知识库等。



Aone Copilot - 智能代码评审



代码评审在评审什么？

1.发现代码中的死锁，空指针，性能问题。

2.结合业务背景，历史知识等给出代码建议。

3.推广最佳实践。

4.发现变量，方法命名问题。

5.发现代码风格，格式等问题。



绝大部分的代码都没有问题，但没有
问题的时候，大模型总是倾向于编造
一些问题。

问题：误报控制 限制：有限的上下文信息
业务背景，需求文档，技术方案，上下游系
统，内部组件…等信息的缺失。

智能评审



解法：明确定义问题域

在当前阶段，我们只让模型片段就能
明确定位的问题。去发现最简单，仅
依靠少量代码

价值：取长补短

AI正好擅长发现一些隐蔽的错
别字，逻辑错误等问题。这些
问题人类评审很容易漏过。

智能评审



智能评审



智能评审后续计划

1.逐步增加更丰富的上下文，扩展发现更多类型的问题。

2.结合采纳/拒绝的数据持续优化。

3.提供代码修复建议一键应用。

4.跟用户一起发掘更多的自定义规则。
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